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Data Penerimaan mahasiswa baru selalu ada dan dimiliki oleh semua 
Perguruan tinggi Baik Swasta maupun Negeri. Salah satu perguruan tinggi 
swasta yang memiliki data tersebut yaitu STITEK Bontang (Sekolah Tinggi 
Teknologi Bontang). Data tersebut bisa dijadikan referensi atau database 
yang dimiliki oleh STITEK Bontang untuk dimanfaatkan secara maksimal. 
Pemanfaatan ini diguanakn sebagai informasi yang strategi bagi penerimaan 
mahasiswa baru dimasa pandemi. Penelitian ini bertujuan untuk melakukan 
pengelompokkan terhadap data Mahasiswa Baru dengan menggunakan 
Teknik data mining. Teknik data mining yang digunakan yaitu algoritma FP 
Growth dan Algoritma Apriori. Untuk langkah-langkah penelitian 
menggunakan Metode CRISP-DM. Penelitian ini dimanfaatkan untuk 
menentukan Strategi Promosi yang tepat. Penentuan strategi promosi yang 
tepat akan dapat mengurangi biaya promosi dan mencapai sasaran promosi 
yang tepat. 1) Metode Fo-Growth dan Apriori dalam membangun knowledge 
base dari sekumpulan database mahasiswa yang diterima di STITEK Bontang 
dengan memperlihatkan hubungan antara identitas mahasiswa serta 
program studi yang menjadi pilihan mahasiswa. 2) Didapatkan jalur masuk 
yang terbanyak dengan lift ratio 2. 
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Data on new student admissions is always available and owned by all 
universities, both private and public. One of the private universities that has 
this data is STITEK Bontang (Bontang College of Technology). This data can 
be used as a reference or database owned by STITEK Bontang to be used 
optimally. This utilization is used as strategic information for new student 
admissions during the pandemic. This study aims to group new student data 
using data mining techniques. The data mining technique used is the FP 
Growth algorithm and the Apriori Algorithm. For the research steps using the 
CRISP-DM method. Penelitian ini dimanfaatkan untuk menentukan Strategi 
Promosi yang tepat. Determining the right promotional strategy will be able 
to reduce promotional costs and achieve the right promotion goals. 1) Fp-
Growth and Apriori methods in building a knowledge base from a collection of 
student databases accepted at STITEK Bontang by showing the relationship 
between student identity and the study program that the student chooses. 2) 
Obtained the most entrances with a lift ratio of 2. 
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A. Pendahuluan 
Badan kesehatan dunia (WHO) pada tahun 2020 mengemukakan pada 

website resminya mengenai Covid-19. Covid -19 merupakan wabah penyakit 
global yang disebabkan oleh virus corona terbaru. Wabah penyakit ini dapat 
menular dengan sangat mudah antara manusia satu ke manusia lain. Pada Maret 
2020 lalu, World Health Organization (WHO) resmi mengumumkan bahwa COVID-
19 merupakan pandemi global [1]. Penetapan COVID-19 sebagai pandemi global 
didasarkan atas meningkatnya kasus sebanyak 13 kali lipat di luar China dan juga 
banyaknya negara yang terinfeksi [2]. Berdasarkan Coronavirus COVID-19 Global 
Cases oleh Johns Hopkins CSSE (2020), jumlah kasus penyakit yang dapat 
menginfeksi saluran pernapasan ini pada 4 Mei 2020 telah mencapai 3,5 juta kasus 
di seluruh dunia dan 1,1 juta diantaranya dinyatakan sembuh. Di Indonesia sendiri, 
pemerintah menyampaikan data bahwa per 22 Juni 2020 tercatat ada 46.845 
kasus positif virus corona. Melalui kanal YouTube BNPB Indonesia, juru bicara 
pemerintah mengenai penanganan COVID-19, Achmad Yurianto, menyampaikan 
lebih rinci data kasus virus corona bahwa sejumlah 18.735 pasien dinyatakan 
sembuh dan 2.500 pasien dinyatakan meninggal dunia.[3] 

Di masa pandemi seperti sekarang banyak perguruan tinggi yang mengalami 
peningkatan kapasitas misal dari sekolah tinggi ke universitas. Dengan 
peningkatan tersebut perguruan tinggi baik swasta maupun negeri harus 
berlomba-lomba untuk menarik mahasiswa sebanyak-banyaknya untuk 
memenuhi atau menambah kapasitas yang ada. Dengan peningkatan tersebut tidak 
dimbangi dengan penerimaan mahasiswa baru ditahun 2020 dan 2021. Dimana 
tahun tersebut terjadi pandemi Covid-19. Dengan adanya pandemi ini masyarakat 
banyak yang enggan untuk memasukan anak-anaknya diperguruan tinggi karena 
keterbatasan ekonomi akibat pandemi. Tidak hanya keterbatasan ekonomi faktir 
kuliah online juga menjadi salah satu sebab banyak masyarakat yang enggan 
memasukan anak-anaknya keperguruan tinggi. 

STITEK Bontang atau dikenal dengan Sekolah Tinggi Teknologi Bontang 
merupakan salah satu perguruan tinggi yang mengalami penurunan penerimaan 
mahasiswa baru. Dimana tahun 2020 mendapatkan mahasiswa sebanyak 161 
mahasiswa baru. Sedangkan tahun 2021 mendapatkan mahasiswa sebanyak 131. 
Dimana itu mengalami penuruan sebanyak 30 mahasiswa dari tahun 2020-2021. 
Proses penerimaan mahasiswa baru dalam suatu Perguruan Tinggi menghasilkan 
data yang berlimpah berupa profil dari mahasiswa baru tersebut. Data data 
tersebut kemudian di olah untuk mengetahui pola dengan menggunakan teknik 
Data Mining. Algoritma yang digunakan adalah Fp-Growth, Apriori dan proses data 
mining nya menggunakan CRISPDM. Dengan adanya pengelompokkan-
pengelompokkan data seperti ini, diharapkan bagian marketing dapat melakukan 
pemasaran dengan strategi yang tepat untuk mendapatkan calon mahasiswa baru. 
Penelitian ini bertujuan untuk melakukan pengelompokkan terhadap data 
mahasiswa STITEK Bontang dengan memanfaatkan proses data mining dengan 
menggunakan teknik Clustering. Berdasarkan penjelasan yang telah diuraikan 
diatas maka pokok permasalahan yang akan dirumuskan dalam penelitian ini 
adalah Bagaimana menerapkan metode data mining dengan Algoritma FP-Growth 
dan Apirori untuk menentukan sebaran mahasiswa sebagai informasi penunjang 
strategi promosi calon mahasiswa baru? 
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sebagai penunjang dalam penelitian ini dilampirkan penelitian terdahulu 
yang digunakan sebagai  refrensi penelitian ini. Penelitian tersebut sebagai 
berikut: Sabna, Eka. "Analisis Data Mahasiswa Dengan Algoritma K-Mean Untuk 
Mendukung Strategi Promosi Stmik Hang Tuah Pekanbaru. Dengan metode yang 
digunakan yaitu algoritma K-mean dan Metode CRISP-DM. Dengan Hasil 1. 
Melakukan promosi yang lebih banyak dan gencar terhadap kota-kota yang yang 
masih sedikit jumlah mahasiswanya yaitu kota-kota pada kluster 0. 2. Untuk kota-
kota pada kluster 1 dan 2 tetap melakukan promosi meskipun jumlah mahasiswa 
banyak berasal dari kota-kota pada kluster 1 dan 2 [4]. 

Ratih, & Mahardika, fajar. (2021). Implementasi Data Mining untuk 
mengelompokkan Pasien Rawat Jalan dan Rawat Inap Asuransi Kesehatan. Dengan 
metode algoritme SOM dan metode CRISP-DM. Dengan Hasil a) Aribut yang 
berpengaruh dalam mengenali profil pasien Asuransi adalah dari atribut bulan 
masuk, asal pasien, tipe pasien, umur, dan jenis kelamin. b) Hasil pengelompokkan 
dengan algoritme Self Organizing Map (SOM) didapatkan 2 cluster yaitu cluster 
yang mewakili area padat dan cluster yang mewakili area tidak padat. 
Karakteristik pada cluster 1 dengan kategori area padat adalah Pasien Asuransi 
Rawat Inap dan Rawat Jalan dengan kunjungan pasien ke Klinik Penyakit Dalam, 
Klinik Bedah, Hemodialisa, Klinik Mata, Ruang Melati, Bougenvil, Anggrek, 
Flamboyan, yang berasal dari Kabupaten A, B, C, D, E, dengan rentang usia dewasa 
dan lanjut, merata pada setiap bulan [5]. 
 
B. Metode Penelitian 

Pada penelitian ini menggunakan metode pengumpulan data dimana 
pengumpulan data dilakukan dengan melakukan studi pustaka, dokumentasi. 
Metode untuk proses teknik data mining menggunakan metode Cross Standard 
Industries Process for Data Mining dimana model ini terdapat 6 tahapan (Chapman 
et a., 2000) yaitu:  

Business understanding Data understanding Data Preparation 

Data Consolidation

Data Cleaning

Data Tranformation

Data Reduction

Studi Pustaka 
Mengenai Algoritma 
Apriori dan Algoritma 
FP Gowth

Penentuan Data
penerimaan
mahasiswa baru
2020 dan 2021

Data 
Association

FP-Gowth

Lift Rasio

Apriori

Lift Rasio

Modelling Evaluation 

Lift Ration
Preprocessed Data

Data Tranning

Testing Data

 
Gambar 1. Metode CRIP-DM 

 
1) Pemahaman terhadap bisnis (Business/Research Understanding Phase) 

Data yang didapatkan dari database yang ada di STITEK Bontang dimana 
data tersebut merupakan data penerimaan Mahasiswa Baru tahun 2020 
dan Tahun 2021. 
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Tabel 1. Data Penerimaan Mahasiswa Baru 2020 
N
o 

Tgl 
daftar 

No 
daftar 

Nama Jurusa
n 

Jalur Sekolah Domisili Tah
un 
Lulu
s 

1. 14/01/2
020 

20120
08 

Yogi 
Andriano 
Sianturi 

Teknik 
Elektro 

Regul
er 

SMK Negeri 
1 
Balikpapan 

Jl. Mulawarman, 
Gg Gendang 2 
No 
13a.Bontang, 
Kalimantan 
Tmur 

2016 

2. 02/02/2
020 

20120
13 

Timotius Teknik 
Informat
ika 

Bidik 
Misi 

SMKN 1 
Bontang 

Jalan Ahmad 
Yani, RT. 06. 
Kelurahan Api-
Api 

2019 

3. 04/02/2
020 

20120
17 

Vrisca 
Rizkyan
a 

Teknik 
Informat
ika 

Regul
er 

MAN 
BONTANG 

Jl.awang long rt 
28 gang 
kulintang 1 

2019 

4. 04/02/2
020 

20120
18 

Ais 
Azizan 

Teknik 
Informat
ika 

Regul
er 

MAN 
BONTANG 

Jl.Imam Bonjol, 
Gg.Damai, 
RT.04, No.49, 
Kel.Tanjung 
Laut, 
Kec.Bontang 
Selatan 

2019 

5. 05/02/2
020 

20120
19 

Zahrul 
Falakh 

Teknik 
Elektro 

Transf
er 

Universitas 
Gadjah 
Mada 

Jl. Gunung 
Kelud No.09, 
RT.39 
Perumahan 
BSD, Bontang 

2015 

6. 14/01/2
020 

20120
09 

Muham
mad Nur 
Ridho 

Teknik 
Informat
ika 

Regul
er 

SMK 
Istiqomah 
Muhammad
iyah 4 

Jl. Manggis Blok 
B 4. No.8 

2016 

7. 08/02/2
020 

20120
24 

Bella 
Aulia 
Qurroti 
A'yun 

Teknik 
Informat
ika 

Regul
er 

SMA 
BAHRUL 
ULUM 
BONTANG 

Jl.MT.Haryono.
RT.30 kel.api-
api, Bontang 

2019 

8. 12/02/2
020 

20120
29 

MUH 
HAFIS 

Teknik 
Informat
ika 

Regul
er 

SMAN 2 
MARANGK
AYU 

JL.SAMRATUL
ANGI GG PAUS 
3 RT 19 KEL. 
TANJUNG 
LAUT INDAH, 
BONTANG 
SELATAN 

2017 

9. 03/02/2
020 

20120
16 

Fiqri Dwi 
Novari 
Bakhtiar 

Teknik 
Elektro 

Transf
er 

SMAN 2 
SUKOHARJ
O 

Perangat 
Selatan, 
Marangkayu 

2014 
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Tabel 2. Data Penerimaan Mahasiswa Baru 2022 
N
o 

Tgl 
daftar 

Nam
a 

Juru
san 

Jalur Informa
si 

NIM Domi
sili 

Tahun 
Lulus 

Skema 
Pembayaran 

1. 02/01/2
021 

Riha
datul 
Ais 

Teknik 
Inform
atika 

Regu
ler 

Media 
Sosial 

  Jl. Kerikil Gg. 
Kerikil 4 Rt 13 
No.57 salebak 

202
1 

Gelombang 1 
Kelas Pagi ( 10 
Desember 
2020 - 26 
Maret 2021) 

2. 02/01/2
021 

Aulia 
Rah
maya
nti 

Teknik 
Inform
atika 

Regu
ler 

Teman 202
112
002 

Jl. Rusunawa Rt 
041 Kelurahan 
Api - Api 

201
9 

Gelombang 1 
Kelas Sore ( 10 
Desember 
2020 - 26 
Maret 2021) 

3. 02/01/2
021 

Nur 
Septi
ani 

Teknik 
Inform
atika 

Regu
ler 

Media 
Sosial 

202
112
003 

Jl. Sutan Syahrir 
gang mas RT. 
18 Kelurahan 
Tanjung Laut 
Indah 

201
9 

Gelombang 1 
Kelas Sore ( 10 
Desember 
2020 - 26 
Maret 2021) 

 
2) Fase Pemahaman Data (Data Understanding Phase) 

Data yang didapatkan dari database penerimaan mahasiswa baru STITEK 
Bontang. Data yang didapatkan 161 data mahasiswa baru dan 131 data 
mahasiswa baru. Dengan mendapatkan data tersebut dilakukan proses 
sebagai berikut: 
a) Preprocesed Data 

Dalam proses ini dilakukan sortir data dimana data yang tidak 
digunakan dilakukan penghapusan data. Didapatkan data sebagai 
berikut: 

Tabel 3. Proses Preprocesed Data 2020 
NO TGL 

DAFTAR 
JALUR TAHUN 

LULUS 

1. 14/01/2020 Reguler 2016 

2. 02/02/2020 Bidik 
Misi 

2019 

3. 04/02/2020 Reguler 2019 

4. 04/02/2020 Reguler 2019 

5. 05/02/2020 Transfer 2015 

 
Tabel 4. Proses Preprocesed Data 2021 

No Tgl daftar Jalur Tahun 
Lulus 

1. 02/01/2021 Reguler 2021 

2. 02/01/2021 Reguler 2019 

3. 02/01/2021 Reguler 2019 

4. 07/01/2021 Reguler 2019 

5. 08/01/2021 Transfer 2011 
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C. Hasil dan Pembahasan 
Setelah melakukan data Preprocesed data yang ada di proses fase 

Pemahamam Data. Langkah-langkah selanjutnya dilakukan proses sebagai berikut: 
1) Fase Pemahaman Data (Data Understanding Phase) 

a) Data Tranning 
Pada tahapan tranning diambil sebanyak 100 data penerimaan 

mahasiswa tahun 2020 dan 80 data penerimaan mahasiswa baru tahun 2021. 
Data ini digunakan sebagai pengetahuan lebih agar dapat dihasilkan pola 

perbandingan yang baik. 
b) Data testing 

Pada tahapan tranning diambil sebanyak 61 data penerimaan mahasiswa 
tahun 2020 dan 51 data penerimaan mahasiswa baru tahun 2021. Data ini 

digunakan sebagai pengetahuan lebih agar dapat dihasilkan pola perbandingan 

yang baik. 
2) Persiapan Data (Data Preparation) 

a) Data Consolidation 
Pada tahapan data consolidation ini dilakukan penggabungan data dari tahun 

2020 dan 2021. Penggabungan ini agar bisa memudahkan dalam pengolahan data. 

Penggabungan data ini sebagai berikut: 

Tabel 5. Data Consolidation tranning 2020 dan 2021 
id_data id_transaksi item Tanggal 

1 2016 Reguler 14.01.20 

2 2019 Bidik 
Misi 

02.02.20 

3 2019 Reguler 04.02.20 

4 2019 Reguler 04.02.20 

5 2015 Transfer 05.02.20 

6 2016 Reguler 14.01.20 

7 2019 Reguler 08.02.20 

8 2017 Reguler 12.02.20 

9 2014 Transfer 03.02.20 

10 2019 Reguler 23.02.20 

11 2015 Transfer 26.02.20 

12 2020 Reguler 10.02.20 

13 2019 Reguler 28.02.20 

14 2020 Reguler 21.02.20 

 
Tabel 6. Data Consolidation testing 2020 dan 2021 

id_data id_transaksi item Tanggal 

1 2019 Reguler 20.08.20 

2 2019 Prestasi 20.08.20 

3 2020 Reguler 24.08.20 

4 2020 Reguler 26.08.20 

5 2017 Prestasi 21.08.20 

6 2017 Reguler 19.08.20 
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7 2020 Reguler 29.08.20 

8 2019 Reguler 31.07.20 

9 2015 Prestasi 31.08.20 

10 2016 Reguler 31.08.20 

b) Data Cleanning 
Cleaning Data perlu dilakukan agar data terhindar dari duplikasi data, data 

yang tidak konsisten, memperbaiki kesalahan data, atau dilakukan penambahan 

data untuk menunjang sistem yang dibuat. 
c) Data Tranformation 

Setelah melakukan tahapan Pre-Processing dan Cleaning Data kemudian 

dilanjutkan dengan tahapan Transformation, yaitu tahap untuk mengubah data dari 

bentuk asalnya menjadi data yang siap untuk digunakan. Data ini digunakan 

sebagai dataset yang akan digunakan untuk memudahkan proses data mining. 

Proses data mining ini digunakan menggunakan algortima FP-Growth dan Apriori 
d) Data Reduction 

Setelah data dilakukan data transformation selanjutnya dilakukan data 

reduction dimana data yang kurang lengkap atau data yang kurang baik 

dihilangkan. Hal ini digunakan untuk mengurangi jumlah data agar mendapatkan 

data yang siap digunakan. 
3) Fase Pemodelan (Modeling Phase) 

a) FP-Growth 
Pada tahapan modeling dengan metode atau algoritma FP-Growth dilakukan 

dengan 2 data. Data yang digunakan yaitu data tranning dan data testing. Data ini 

sebagai hasil dan pengetahuan tambahan. Data tersebut sebagai berikut: 
1. Data tranning 

Didapatkan Frequent Itemset dari proses data testing algoritma FP-

Growth sebagai berikut: 

 
Gambar 2. Frequent item data tranning FP-Gorwth 

Didapatkan Fp Tree dari proses data testing algoritma FP-Growth 

sebagai berikut: 

 
Gambar 3. FP Tree data tranning FP-Gorwth 

Pada tahapan aturan asosiasi ini didapatkan data sebanyak 6 rule Data-

data tersebut dijabarkan pada gambar dibawah ini:  
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Gambar 4. Aturan Asosiasi data tranning FP-Gorwth 

2. Data Testing 
Didapatkan Frequent Itemset dari proses data testing algoritma FP-

Growth sebagai berikut: 

 
Gambar 5. Frequent Itemset data testing FP-Gorwth 

Didapatkan Fp Tree dari proses data testing algoritma FP-Growth 

sebagai berikut: 

 
Gambar 6. FP tree data testing FP-Gorwth 

Pada tahapan aturan asosiasi ini didapatkan data sebanyak 6 rule Data-

data tersebut dijabarkan pada gambar dibawah ini: 

 
Gambar 7.  Aturan Asosiasi data testing FP-Gorwth 
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b) Apriori 
Pada tahapan modeling dengan metode atau algoritma Apriori dilakukan 

dengan 2 data. Data yang digunakan yaitu data tranning dan data testing. Data ini 

sebagai hasil dan pengetahuan tambahan. Data tersebut sebagai berikut: 
1. Data tranning 

Dengan sudah didapatkan c1, l1 ,c2 dan l2 tahapan selanjutnya didapatlan 

asosiasi yang ada di data tranning. Data asosiasi tersebut sebagai berikut: 

 
Gambar 8. Asosiasi 2 itemset data tranning FP-Gorwth 
Dalam tahapan c3 atau kandidat 3 item set tersebut dijabarkan 

sebagai berikut: 

 
Gambar 9. Asosiasi 3 itemset data tranning FP-Gorwth 

2. Data Testing 
Dengan sudah didapatkan c1, l1 ,c2 dan l2 tahapan selanjutnya 

didapatlan asosiasi yang ada di data tranning. Data asosiasi tersebut 

sebagai berikut: 

 
Gambar 10. Asosiasi 2 itemset data testing FP-Gorwth 
Dalam tahapan c3 atau kandidat 3 item set tersebut dijabarkan 

sebagai berikut: 

 
Gambar 11. Asosiasi 3 itemset data testing FP-Gorwth 
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Dalam tahapan c4 atau kandidat 4 item set tersebut dijabarkan 
sebagai berikut: 

 
Gambar 12. Asosiasi 4 itemset data testing FP-Gorwth 

 
4) Fase Evaluation 

Pada tahapan ini akan ditampilkan hasil rift rasio yang dihasilan oleh kedua 

algoritma yaitu algoritma FP-Growth dan Algoritma Apriori.rift rasio ini akan dibagi 

menjadi 2 data lift ratio yautu lift rasio data tranning dan lift rasio data testing. Data 

lift rasio tersebut sebagai berikut: 
1. Data tranning 

a) FP-Growth 
Dalam tahapan evaluation data testing di algortima FP-Growth didapatkan 

hasil 7 rule dimana ini dihasilkan dari data sebanyak 166 data dengan 

minimum support 20% dan Minimum Confident 50%. Data-data tersebut 

sebagai berikut: 

 
b) Apriori 

Dalam tahapan evaluation data testing di algortima FP-Growth didapatkan 

hasil 7 rule dimana ini dihasilkan dari data sebanyak 166 data dengan 

minimum support 20% dan Minimum Confident 50%. Data-data tersebut 

sebagai berikut: 
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2. Data Testing 

a) FP-Growth 
Dalam tahapan evaluation data testing di algortima FP-Growth didapatkan 

hasil 7 rule dimana ini dihasilkan dari data sebanyak 12 data dengan minimum 

support 15% dan Minimum Confident 85%. Data-data tersebut sebagai 

berikut: 
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b) Apriori 

Dalam tahapan evaluation data testing di algortima Apriori didapatkan 

hasil 7 rule dimana ini dihasilkan dari data sebanyak 12 data dengan minimum 

support 15% dan Minimum Confident 85%. Data-data tersebut sebagai 

berikut: 

 
 

Dari rule-rule yang  sudah  dihasilkan  sebelumnya  apabila ruletersebut  
diuji  ke  data sampel mahasiswa  baru  yang  terdiri  dari  292  data , 
makahasil  pengujian  yang  dilakukan adalah sebagai berikut : 
1) Jika mahasiswa tersebut lulusan tahun 2016 maka mahasiswa tersebut 

kebanyakan memilih jalur reguler dibandingkan bidikmisi, prestasi 
maupun tranfer dengan tingkat support 67%. 

2) Jika mahasiswa tersebut lulusan 2019 sampai 2021 maka mahasiswa 
tersebut banyak memilih jalur masuk bidikmisi, prestasi dan tranfer 
dibandingkan jalur reguler dengan support 25%-58%. 

3) Jika mahasiswa reguler, bidikmisi maka mahasiswa tersebut mahasiswa 
yang memiliki prestasi dengan support 25% dan Kepercayaan 100%. 

4) Jika mahasiswa tersebut bidikmisi maka mahasiswa tersebut memiliki 
prestasi dengan support 27% dengan kepercayaan 100%. 

5) Jika mahasiswa tersebut berprestasi maka mahasiswa tersebut masuk 
dengan jalur reguler dengan support 34% dengan kepercayaan 100%. 
 

D. Simpulan 
Berdasarkan penelitian dan hasil pengujian yang dilakukan terhadap Analisis 

Data PMB di STITEK Bontang dengan FP Growth dan Apriori Untuk Mendukung 
Strategi Promosi di Masa Pandemi, disimpulkan bahwa :  

1) Metode Fo-Growth dan Apriori dalam membangun knowledge base dari 
sekumpulan database mahasiswa yang diterima di STITEK Bontang dengan 
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memperlihatkan hubungan antara identitas mahasiswa serta program studi 
yang menjadi pilihan mahasiswa. 

2) Didapatkan jalur masuk yang terbanyak dengan lift ratio 2. 
 
Dengan kesimpulan yang ada ada beberapa hal yang disarankan untuk penelitian 
selanjutnya. Beberapa saran tersebut sebagai berikut: 

1) Database yang digunakan untuk dianalisa, sebaiknya pada bagian 
pendaftaran (PMB) dipastikan seluruh atribut yang ada di form lebih 
lengkap dan terisi semua, sehingga kebutuhan penelitian yang 
menggunakan atribut yang ada menjadi mudah dalam melakukan 
pengolahannya. 

2) Penelitian dapat dikembangkan dengan menggunakan algoritma yang 
berbeda, untuk melihat potensi calon mahasiswa dari berbagai sudut 
pandang yang berbeda,  sesuai dengan peruntukan algoritma yang akan 
digunakan. 
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